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1 CONTEXTO ECONOMETRICO GENERAL PARA EL ANALISIS EMPIRICO. LA
FORMULACION DEL PROESO GENERADOR DE DATOS LOCAL (LDGP) Y SU INSERCION
EN UN MODELO GENERAL NO-RESTRINGIDO (GUM).

1.1 La Econometria como disciplina propia entroncada en la Estadistica. El problema de la
modelizacién empirica en Economia. Estrategia de modelizacién basada exclusivamente en la
teoria econdmica. Las caracteristicas cambiantes de los sistemas econdmicos. La inadecuacion
de la condicidn ceteris paribus: variables y formulaciones que debe incluir un modelo empirico.
Un ejemplo: la Curva de Phillips. La mala praxis econométrica: comentario critico sobre los
modelos simultaneos, estructurales y los modelos DSGE.

Estrategia de modelizacién basada exclusivamente en la evidencia empirica. La insuficiencia del
criterio de la maxima verosimilitud en la seleccidn de variables.

El procedimiento tedrico-empirico en la construccién de modelos econométricos. El
desconocimiento inicial del modelo econdmico y la necesidad de la modelizacion estadistica
para su descubrimiento.

1.2 La concepcidn del contexto econométrico general a partir de Haavelmo (1944). El proceso
generador de datos (DGP). Proceso reductor desde el DGP al proceso local generador de datos,
LDGP, (Distribucion de Haavelmo). Condicionalizacidon temporal para la formulacion de un
modelo con errores del tipo de diferencias de martingala. La contrastacion de hipdtesis sobre el
LDGP mediante su insercién en un modelo general no restringido (GUM).

1.3 Variables y formulaciones que deben incluirse en un GUM para que su contexto estadistico
sea adecuado para la inferencia estadistica, al tiempo que es valido para representar el mundo
real que se analiza.

2 EL PROCESO REDUCTOR BASADO EN LA METODOLOGIA DE LO GENERAL A LO
PARTICULAR (GETS)

2.1 Obtencidn de un modelo congruente final a partir del GUM.
Coste de inferencia y coste de busqueda.

Fases en el proceso reductor basado en la metodologia de lo general a lo particular (gets): (a)
sendas de reduccién (principio de adecuacién estadistica) y (b) selecciéon final mediante
compresion (encompassing) y criterios de informacién (principio de seleccidn critica).

La seleccién de modelos en cualquier punto del proceso de multiples sendas de reduccion: i)
englobar(encompass) al GUM y ii) y superar una bateria de contrastes sobre congruencia con
los datos.

2.2 Regresiones saturadas para la correccidn de atipicos y cambios de nivel.
Atipicos y seleccidon de modelos: regresiones saturadas.

Saturacion de indicadores impulso (l1S). Aplicacion y propiedades.
Saturacion de indicadores escaldn (SIS). Aplicacién y propiedades.

Super-saturacion. Algoritmo por bloques cruzados. Saturacion de indicadores multiples.
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Atipicos y ajuste estacional. Procedimientos expertos: de lo particular a lo general (TRAMO-
SEATS) y Gets.

2.3 El caso frecuente de mds variables que observaciones. Segmentacidn por bloques con fases
expansivas y contractivas.

2.4 Seleccidn de variables econdmicas evitando el sesgo de seleccion en los coeficientes
estimados. Ortogonalizacién de las variables econémicas afiadidas.

2.5 La necesidad de un proceso automatico para la construccién de modelos econométricos.
Autometrics: procedimiento.

3 ANALISIS DE DATOS. LA UTILIDAD DE LOS MODELOS UNIVARIENTES PARA EL ANALISIS
DE DATOS. LA FUNCION DE PREDICCION FINAL.

3.1 Caracteristicas de las series econédmicas. Tendencias estocdsticas y truncamientos. El
modelo de raiz unitaria y los tipos de derivas que puede incorporar.

3.2 Los modelos univariantes como forma final de los modelos econométricos multivariantes.
Su utilidad para el analisis de datos. Tendencia. La paradoja de érdenes de dependencia
temporal bajos. La modelizacion univariente por el procedimiento de lo general a lo particular
con estructuras polindmicas largas con restricciones paramétricas.

3.3 La funcion de prediccion final. La descomposicion del valor observado en (n+h) de una
variable en términos de su prediccidn en base n e innovaciones posteriores. Estructura de la
funcién de prediccién: componentes tendenciales, estacionales y transitorios. Componentes
deterministas y componentes dependientes de las condiciones iniciales. Interpretacidn
econdmica de la funcién de prediccidn final.

4 DE LA DISTRIBUCION DE HAAVELMO AL VEQCM. EL MODELO ECONOMETRICO
UNIECUACIONAL CON MECANISMO DE CORRECCION DEL EQUILIBRIO.

4.1 De la distribucion de Haavelmo al prototipo de modelo econométrico: el VEqCM.

4.2 Caracteristicas de los modelos VAR. La causalidad en el sentido de Granger. Exogeneidad,
concepcion general y tipos: débil, fuerte y super-exogeneidad.

4.3 Cointegracion. Las restricciones de largo plazo en un modelo VAR. El VEqCM.

4.4 Ventajas de los modelos uni-ecuacionales frente a los multi-ecuacionales en las aplicaciones
empiricas, cuando la formulacién completa de estos Ultimos es incierta. Derivacién del modelo
uni-ecuacional de la variable de interés a partir de un modelo VAR cointegrado.

4.5 Su formulacién en términos de mecanismo de correccion del equilibrio: el componente de
largo plazo y la dindmica transitoria. La interpretacion econémica de los parametros. La
importancia determinante de los componentes deterministas.
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5 APLICACIONES.
5.1 La funcién de consumo.

5.2 La modelizacién de los precios al consumo en UK, 1860-2015: contraste de teorias
econdmicas.

5.3 El paro.
5.4 La inflacién salarial ( Curva de Phillips).

5.5 La demanda de dinero.

6 AUTOMETRICS. APLICACION EN DATA SCIENCE.
6.1 Fundamento tedrico y origenes de Autometrics.
6.2 Principales caracteristicas de Autometrics.

6.3 Un proceso automatico riguroso en la construccién de modelos econométricos:
Autometrics. Procesos de busqueda multi-sendero.

6.4 Seleccion de variables econdmicas evitando el sesgo de seleccidn en los coeficientes
estimados.

6.5 Aplicacidon de la metodologia anterior a Data Science. Tratamiento inicial de los datos:
depuracion agregacion, clasificacién. Procedimientos en diferentes trabajos sobre la economia
espanola.

6.6 Propuesta de Hendry en “Mining big data by statistical methods”. Cuatro problemas
basicos: formulacién, seleccidn, evaluacion y computacion.

7 PREDICCION.

7.1 Importancia de la prediccidon en el mundo econémico: Prediccidon y toma de decisiones. La
prediccidn basada en modelos econométricos. Business intelligence. El reto del Big Data.

7.2 Fortalecimiento de los modelos congruentes para la predicciéon ante cambios estructurales
futuros. Discusién del problema. Ventajas y costes de los procedimientos de fortalecimiento de
predicciones.

7.3 Diferenciaciéon de modelos congruentes y métodos de suavizado de dicha diferenciacion:
ilustracién para el caso del modelo con mecanismo de correccion del equilibrio. Interpretacion
del modelo resultante. El reto de predecir el mejor procedimiento de fortalecimiento de
predicciones.

8 ANALISIS ESTRUCTURAL Y POLITICA ECONOMICA A PARTIR DE MODELOS MACRO
ECONOMETRICOS CONGRUENTES.

8.1. Analisis estrctural. Interpretacidn de parametros. Funciones de respuesta dindmicas.
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8.2 Ejercicios de politica econdmica a partir de los modelos macro-econométricos. La critica
de Lucas. El contraste de la critica de Lucas. Modelos con variables explicativas super-
exogenas.

9 EL ANALISIS DE LA COYUNTURA ECONOMICA.

9.1 Metodologia orientada al andlisis de un fenémeno econdmico concreto.
Extension a un analisis global de la economia. Garantias de objetividad de un
andlisis de coyuntura. El andlisis de coyuntura: un ejercicio basado en modelos
econométricos.

9.2 Metodologia para evaluar la situacion coyuntural de un fendmeno econémico.

9.3 Propuesta para el anélisis de la inflacién. Su utilidad para otros fenémenos como el
mercado de trabajo, el comercio exterior, la productividad industrial, etc.

9.4 El disefio de esquemas de desagregacion utiles para el andlisis de la coyuntura. El
disefio realizado de arriba (agregado) hacia abajo: criterios para su desarrollo.
Ejemplos.

9.5 La incertidumbre en las predicciones: el grafico de abanico. Importancia del andlisis de
las innovaciones puntuales y acumuladas para un estudio de coyuntura.

10 CONCLUSIONES.
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